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 معلومات النشر  الخلاصة

يدتخجم التحليل التسييدي لترشيف البيانات إلى مجاميع مختلفة تبعا لبعض السعاييخ. وتعتسج عسلية الترشيف على اختيار 
الستغيخات ذات الجلالة إحرائية السعشؾية، ومؽ ثؼ استخجام  ىحه الستغيخات لبشاء الجالة التسييدية التي مدتخجمة لترشيف 

الإحرائي للستغيخات الجاخلة في التحليل وقابلية كل متغيخ على السداىسة في البيانات. ولغخض استكذاف السعشؾية 
 Roy-Boseعسلية التسييد، والتي مؽ خلال ىحه الستغيخات ندتظيع بشاء دالة تسييدية، تؼ استخجام طخيقة حجود الثقة لــــ 

يل التسييدي. كحلػ تؼ استخجام طخائق ، وىي مؽ الظخائق الستبعة في اختيار الستغيخات في التحل T-testوطخيقة اختبار
أخخى لاختيار الستغيخات ذات التأثيخ السعشؾي في التحليل التسييدي، وىحه الظخائق ىي طخائق الانحجار الستسثلة بـ )طخيقة 
الاختيار الأمامي وطخيقة الححف العكدي وطخيقة الانحجار الستجرج(. بالإضافة إلى ذلػ، تؼ تظبيق تحليل السخكبات 

خئيدية في التحليل العاملي، وىي أحج الظخق السدتخجمة في تحليل متعجد الستغيخات، على البيانات، حيث تؼ بشاء الجالة ال
 التسييدية بالاعتساد على الستغيخات التي تؼ اختيارىا .
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 Introduction    المقدمة .1
وذلـــػ بالاســـتشاد إلـــى مقـــاييذ معيشـــة وعلـــى خرـــائ   Multivariate Analysisالسيســـة فـــي تحليـــل متعـــجد الستغيـــخات  الإجـــخاءاتيعـــج التحليـــل التسييـــدي أحـــج  

ويعـج التحليـل التسييـدي مـؽ الأسـاليب  .السذاىجة التي لابـج أن تتؾافـق مـع خرـائ  السجتسـع الـحي ستشدـب إليـو بجرجـة اجبـخ مـؽ درجـة تؾافقيـا مـع أي مجتسـع  خـخ
الغـؾاىخ دتخجم دوال التسييد لغخض الؾقـؾف علـى مـجى إمكانيـة التشبـو بحـجوث ؛ فعلى سبيل السثال، تفي كثيخ مؽ مجالات الحياة دتخجمي حيالو السيسة  الإحرائية

الانحــجار الــحي لجيــو  كــحلػ يسكــؽ اســتخجام ىــحه التقشيــة لسعخفــة الستغيــخات التــي تدــاىؼ فــي الترــشيف، وىــي كســا فــي تحليــل .اعتســاداع علــى مقــاييذ محــجدة السختلفــة
ان مـــؽ الافتخاضـــات الخا)ـــة بالتحليـــل التسييـــدي يجـــب ان تكـــؾن السجـــاميع السجروســـة تتـــؾز  تؾزيـــع  (.Hamodat,2005)اســـتخجاميؽ الؾ)ـــم )التسييـــد( والتشبـــو 

افـة، ويــتؼ اســتخجام الجالــة الظبيعـي متعــجد الستغيــخات ،ففـي حالــة الجالــة السسيــدة الخظيـة يذــتخم فييــا ان تكـؾن مرــفؾفة التبــايؽ والتبــايؽ السذـتخك متدــاوية للسجــاميع ك
الستغيــخ السعتســج فــي التحليــل التسييــدي ىــؾ  أنن التحليــل التسييــدي يختلــم عــؽ تحليــل الانحــجار فــي ا.  (Akkar,2008)حالــة عــجم التدــاوي.السسيــدة التخعيةيــة فــي 

( بيشســا الستغيــخ السعتســج فــي تحليــل الانحــجار ىــؾ علــى الأجثــخ                     ( وىــؾ مــؽ الستغيــخات الشؾ يــة )                متغيــخ اســسي )
مــع ذلـــػ، فننــو ىشالــػ أوجيــا عسيقــة مــؽ التذــابو بـــيؽ  .(                     ( وىــؾ مــؽ الستغيــخات الكسيــة )                   ) يــخ مدــتسخمتغ

وذلـػ مـؽ خـلال نسحجــة ؾ)ــم العلاقـة بـيؽ الستغيـخ السعتسـج والستغيــخات السدـتقلة دـتخجمان لحيـث أن كـلا التحليـل ي   التحليلـيؽ مـؽ ناحيـة اليـجف الأساسـي للتحليــل،
الظــب والدراعـــة  تفــي مجـــالايؾعــم التحليــل التسييـــدي  علـــى ســبيل السثـــالف ،جــالات متعــجدةفـــي م ويدــتخجم التحليـــل التسييــدي . (Hamdani,2014-Al)البيانــات 
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وكحلػ فان القبؾل في السجارس يسكؽ معالجتو مؽ خـلال إيجـاد تخكيبـة خظيـة مـؽ السقـاييذ  .عام( على تفؾق الظلاب وكفاءتيؼ ،)خرؾ)يذ والجشذ ونؾ  التجري
فـان الجالـة السسيـدة تعـج الأسـلؾب الأجثـخ اسـتخجاما فـي علـؾم  ،أما في علـؼ الجغخاييـة .السعاييخ السلائسة للقبؾل أو عجموندتظيع تحجيج  مؽ خلاليا التيو )السوشخات( 

 . (Al-Zubaei & Al-Mashhadani,1998)في دراسة مختلم الغؾاىخ الجغخاييةجدة الستغيخات الأخخى الأرض مؽ بيؽ الأساليب متع
يعج التحليل التسييدي مؽ الأساليب الإحرائية السيسة في                                                                Discriminant analysis يزلتمييا .التحليل2

يعج التسييد والحي يدسى بجالة ييذخ متعجد الستغيخات التي تيتؼ بتسيد بيؽ مجسؾعتيؽ أو أجثخ مؽ خلال إيجاد تؾافيق خظية للستغيخات التؾضيحية، حيث 
(Fisher) وأن السجاميع السرشفة  ،تؾزيع الستغيخات التؾضيحية تؾزيعاع طبيةياع حيث ي ذتخم أن يكؾن فخوض التحليل. ييسا لؾ تحققت  لشسحجة البيانات طخيقة فعالة

 .(Hamodat,2005)وأيزا يذتخم عجم وجؾد ارتبام بيؽ الستغيخات التؾضيحية وعجم وجؾد قيؼ شاذة  ،متداوية مرفؾفات تبايؽ وتبايؽ السذتخكليا 
 التمييزي  لافتراضات الخاصة بالتحليلا 2-1

 مـــــــــــؽ الافتخاضـــــــــــات الخا)ـــــــــــة بالتحليـــــــــــل التسييـــــــــــدي ان تكـــــــــــؾن السجـــــــــــاميع ذات تؾزيـــــــــــع طبيعـــــــــــي متعـــــــــــجد متغيـــــــــــخات فـــــــــــي حالـــــــــــة الجالـــــــــــة التسييديــــــــــــةان 

ـــــــــخة  الخظيـــــــــة يذـــــــــتخم فييـــــــــا ان تكـــــــــؾن مرـــــــــفؾفة التبـــــــــايؽ والتبـــــــــايؽ السذـــــــــتخك متدـــــــــاوية للسجـــــــــاميع كافـــــــــة ، كـــــــــحلػ يتظلـــــــــب ان تكـــــــــؾن حجـــــــــؼ العيشـــــــــة كبي
ـــــــــــخات  02علـــــــــــى الأقـــــــــــل  وان السجـــــــــــاميع السختلفـــــــــــة تتزـــــــــــسؽ ـــــــــــخ تؾضـــــــــــيحي وأيزـــــــــــا يذـــــــــــتخم عـــــــــــجم وجـــــــــــؾد ارتبـــــــــــام بـــــــــــيؽ الستغي مذـــــــــــاىجة لكـــــــــــل متغي

 Demosthenes, 2006) التؾضيحية وعجم وجؾد قيؼ شاذة بيشيا)
                                     Linear Discriminant Functionدالة التمييز الخطية           2-2
ــة التــي يسكــؽ مــؽ   خلاليــا التسييــد بــيؽ السجسؾعــات اي بسعشــي الفرــل بــيؽ السذــاىجات ووضــع كــل مذــاىجة فــي السجسؾعــة التــي تعــؾد ليــا، وتعــج الجالــة ىــي الجال

تبـار أي مفـخدة التسييدية نسؾذج رياضي بالإمكان )يا تو مؽ خـلال موشـخات عيشـة اختيـخت بذـكل عذـؾائي مـؽ مجسـؾعتيؽ مختلفتـيؽ وان ىـحه الجالـة تسكششـا مـؽ اخ
ويدـتخجم التحليـل التسييـدي فـي عسليـة التؾقـع حيـث يـأتي الباحـث بعـجة متغيـخات يتؾقـع أن تسيـد بـيؽ السجتسعـيؽ السـخاد دراســتيسا  لسجسؾعـة التـي تعـؾد إلييـا. ا وتحـجد

نفتـخض بـأن لـجيشا  لسجسـؾعتيؽ. تدـسى ىـحه الجالـة بجالـة ييذـخ أو الجالـة السسيـدة الخظيـةلشحرل علـى دالـة تسييديـة تدـتخجم فـي ترـشيف السذـاىجات بـيؽ السجتسعـيؽ 
،  التــي تــؼ اختيارىــا مــؽ كــل مجتســع علــى التــؾالي n0 ،n1(، كــحلػ لــجيشا 1(، والسجتســع الثــاني ي خرــ  لــو الــخقؼ )0مجتسعــيؽ، السجتســع الأول ي خرــ  لــو الــخقؼ )

: لتكــؾن الجالــة الترــشي ية ىــي X1 , X2  ,…, Xmوىــي مــؽ الستغيــخات العذــؾائية التــي يسكــؽ الاعتســاد علييــا بالترــشيف  mنفتــخض أن لــجيشا قــيؼ مذــاىجة لـــ 
(anderson,1985)   
               

  
                                                                                                 1 1 2 2 ... m mZ X X X       

 حيث أن:
 وتدتخجم في عسلية الترشيف: معلسات الشسؾذج. 
mعجد الستغيخات :. 
X  .متجه المتغيرات : 

                                                                                                                       1

(0) (1)[ ]Z X S X X


 
 

 علساع أن: 

α=     
   

                                                                                                                                                          (3) 

 
  . تحدب مؽ مرفؾفة التبايؽ والتبايؽ السذتخك pooled variance ىي التبايؽ السجسع      حيث أن:

   
                       

       
                                                                                                                                                        (4) 

 يسكؽ كتابة الشقظة الفا)لة بيؽ السجسؾعتيؽ كسا يلي :
             

 

 
(  

 
   

 
)

 

   
 
(      

 
)     (5)                                                                                                       

الأولـى أمـا إذا كانـت عـة وىي الشقظة الفا)لة بيؽ السجسـؾعتيؽ فـنذا كانـت قيسـة الجالـة بعـج تعـؾيض قـيؼ السفـخدة فييـا اجبـخ مـؽ ىـحه الشقظـة إذن السفـخدة تعـؾد للسجسؾ 
 (Zhang, 2000.)قيسة الجالة اجبخ مؽ ىحه الشقظة إذن السفخدة تعؾد للسجسؾعة الثانية

 .الطرائق المستخدمة في اختيار المتغيرات للدالة التمييزية3

التؾضيحية الستزسشة في الشسؾذج، أي بسعشى أن مؽ أىؼ الأىجاف عشج إدخال عجداع مؽ الستغيخات في دراسة لغاىخة ما ىؾ  كي ية اختيار مجسؾعة الستغيخات 
 ومؽ ىحه الظخائق: . (Al-Rawi,1987)جي ية اختيار أفزل نسؾذج يتؾ)ل إلى اليجف السشذؾد
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 Roy -Bose لـ حدود الثقة 3.1

 بالخظؾات التالية:ويسكؽ تلخي  ىحه الظخيقة التي ستجخل في الجالة، السيسة بؾس لتعييؽ الستغيخات  -يتؼ استخجام حجود الثقة لخوي 
  الججولية بالخجؾ  إلى ججاول خا)ة بو: Fنجج قيسة 1-

                                                                                                                       )6) 
  :الججولية وكالآتي Tتعييؽ قيسة  2-

            (7)                                                                                

1

2
1 2

1 2

( 2) m
. .

1

n n
Tab T tab F

n n m

  
  

   
          

 :(. حيث أنm) التؾضيحية عجد ىحه الستجيات بعجد الستغيخات يكؾن ( وىؾ متجو  يخ )فخي، حيث aويخمد لو بالخمد )Selection Vectorإيجاد  3-
                           
                        
  
  
                        

 بؾس وتكتب بالريغة التالية:-ثؼ بعج ذلػ نجج حجود الثقة لخوي 4- 
   (  ̅   ̅ )  √      

  
     

     
            (  ̅   ̅ )  √      

  
     

     
                                 (8) 

                        تكتب الستبايشة  5.

لـؼ  إذا إمـاسـؾعتيؽ ، والقخار ىؾ انو إذا احتؾت الستبايشـة علـى الرـفخ يعشـي عـجم وجـؾد أىسيـة لـحلػ الستغيـخ أي أن الستغيـخ لا يختلـم وسـظو الحدـابي فـي كـلا السج
                تحتؾي الستبايشة على الرفخ يعشي وجؾد أىسية لحلػ الستغيخ. 

 )  t)اختباراختبار الفرق بين متهسطي المجمهعتين  3.2

 ( ىي:t، والفخضية الخا)ة باختبار )، ( للسقارنة بيؽ الأوسام الحدابيةtاختبار )لاختبار ىل ان الفخق معشؾي بيؽ متؾسظي مجسؾعتيؽ ندتخجم 
0 0 1

0 1

:

:A

H

H

 

 




  

 :حدب الريغة التالية t ويسكؽ حداب السختبخ الاحرائي 
  

          

  
 

  
 

 

  
 
                                                                                                                                                                            (9) 

)  .للسجسؾعتيؽ pooled variance التبايؽ السجسع:      حيث أن: )iX الؾسط الحدابي للسجسؾعة:i 
 (9191)الراوي، .الستغيخ معشؾياع أو  يخ معشؾي  يتؼ معخفة( /2ومدتؾى معشؾية ) (n1+n2-2)الججولية بجرجة حخية  tمع قيسة  الأحراءةوعسقارنة قيسة ىحه 

 Factor Analysis                                                   التحليل العاملي  .33
وتفدخ  ىؾ أسلؾب إحرائي الغخض مشو تبديط الارتباطات بيؽ مختلم الستغيخات الجاخلة في التحليل مؽ اجل الؾ)ؾل إلى العؾامل السذتخكة التي ترم

 (.Dabdob,1990).العاملي طخيقة السخكبات الخئيديةالعلاقة بيؽ الستغيخات الجاخلة في التحليل ومؽ طخق التحليل 
 Principal Componentالمركبات الرئيدية                                      .1 3.3

الخظية تختار أعلى ان تحليل السخكبات الخئيدية يدتعسل لإيجاد مجسؾعة )غيخة مؽ التخاجيب الخظية للتبايشات وتكؾن  يخ متخابظة مع بعزيا وىحه التخاجيب 
ؼ السةيارية وععجىا يتؼ التبايشات وان تحليل السخكبات الخئيدية في حالة وحجات القياس متذابية للستغيخات ندتعسل القيؼ الأ)لية ،وعشجما تختلم تحؾل الى القي

 :مؽ الستغيخات m ــــخاجيب خظية لحداب مرفؾفة الارتبام ثؼ إيجاد القيؼ الحاتية والستجيات السسيدة ، والسخكبات الخئيدية تعتبخ ت
(91)                                                                                                                         

1 1 2 2 ...ij j j j j mj mjPC a X a X a X    

السخافقة للجحور  Eigen Vector( وقج تدسى أيزاع aj( )Characteristic Vectors: قيؼ الستجيات السسيدة )j .aijللسكؾن الخئيدي  i: القيسة PCij  حيث أن:
( مؽ خلال مرفؾفة التبايؽ السذتخك أو 91يسكؽ إيجاد العلاقة ) للسرفؾفة السدتخجمة. Eigen Values( وقج تدسى Characteristic Roots) jالسسيدة 

 وعاستخجام أسلؾب السرفؾفات:  مرفؾفة الارتبام.
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 PC AX (11   )                                                                                                               
              : تسثل مرفؾفة السكؾنات الخئيدية   
           تسثل مرفؾفة الستجيات السسيدة  : 

X تسثل مرفؾفة الستغيخات التؾضيحية :          .( Aguilera, Escambia,2006)  

 Forward Selection Procedure                       أسلوب الاختيار الأمامي 3.4

ى ونتؾقم عؽ الاختيار تبجأ معادلة الانحجار بيحه الظخيقة بجون أي متغيخ تؾضيحي، ثؼ يتؼ اختيار الستغيخات التؾضيحية التي تجخل السعادلة واحجاع تلؾ الأخخ 
ار في أي خظؾة يتؼ تثبيتو  نيائياع ان الستغيخ التؾضيحي الحي يخشح للجخؾل في الانحج الججولية. Fالسحدؾعة الجدئية عؽ قيسة معيشة مؽ  Fعشجما تقل قيسة  

الستغيخ الثاني  إمامحدؾعة  F أعلىالحي يجخل السعادلة ىؾ الستغيخ الحي لو  الأولما ثبت تأثيخه السعشؾي في تلػ الخظؾة، فالستغيخ التؾضيحي  إذافي الانحجار 
الججولية السعيشة لتلػ  (FIN)وتديج عؽ  الأولىالسشتخب بالخظؾة  الأول جدئية بؾجؾد الستغيخ Fىؾ الستغيخ الحي لو اعلى  أعلاهالسعادلة  إلىالحي يزاف 

، ويشتيي الحل الإضافةفعشجئح نتؾقم عؽ  FINجدئية تقل عؽ  F أعلى إلىان نرل  إلى FINجدئية عؽ  F أعلىالستغيخ الحي لو  بنضافةالخظؾة. وىكحا ندتسخ 
 .(0222)طيب، بأخح الستغيخات التؾضيحية في الخظؾة الدابقة لتلػ الخظؾة 

                           Backward Elimination Procedure    أسلوب الحذف الخلفي  35.

حتى  الأخخؾي واحجاع بعج يتؼ في ىحا الاختيار اختبار جسيع الستغيخات التؾضيحية في معادلة الانحجار ثؼ نبجأ بححف الستغيخات التؾضيحية ذات التأثيخ  يخ السعش
جسيع الستغيخات التؾضيحية في معادلة الحي يححف مؽ بيؽ  الأولحتؾي على الستغيخات ذات التأثيخ السعشؾي. أي ان الستغيخ تالريغة الشيائية التي  إلىنرل 

 Fجدئية اجبخ مؽ  Fاذا كانت اقل قيسة  إما .ججوليو Fالتي تشتخب قيسة لـ  Foutجدئية والتي تكؾن اقل قيسة مؽ قيسة  Fالانحجار ىؾ الستغيخ الحي لو اقل قيسة 
وععج  .Yمتغيخ الاستجابة ي متغيخات تؾضيحية ميسة وذات تأثيخ معشؾي على فشتؾقم عؽ الححف وتكؾن بحلػ جسيع الستغيخات التي في السعادلة ى  Foutالججولية

السعيشة وىكحا لكل خظؾة،  Foutجدئية التي تكؾن اقل مؽ  Fالجدئية لبقية الستغيخات التؾضيحية ونححف الستغيخ الحي لو  Fححف الستغيخ الاول نحدب قيؼ 
 (.8811)جاعؼ والجليسي ، السعيشة لتلػ السخحلة Foutالجدئية اجبخ مؽ قيسة  Fونتؾقم عؽ الححف في السخحلة التي تكؾن قيؼ 

 Stepwise Regression Procedure                 المتذرج      أسلوب انحذار  3.6

للحـحف Fout للاختيـار الأمـامي و FINالججوليـة ىسـا  Fوىي طخيقة تخعط بيؽ طخيقتي الاختيار الأمامي والاختيار الخلفي، وىـحه الظخيقـة تحتـاج إلـى قيستـيؽ مـؽ قـيؼ 
 العكدي وخظؾاتو:

جدئيــة ذات معشؾيــة إحرــائية، وعشــج عــجم وجــؾد ىكــحا متغيــخ نؾقــم العسليــات  Fالجدئيــة لكــل متغيــخ تؾضــيحي، ثــؼ نختــار أعلــى  Fنحدــب قيســة  الخطــهة الولــ : 
 الإحرائية ونتخح قخار بعجم وجؾد أي متغيخ موثخ على الغاىخة.

أعــلاه وقبــل أن نختــار متغيــخاع تؾضــيحياع ثالثــاع نجــخي الظخيقــة العكدــية لسعخفــة أىسيــة بقــاء الستغيــخ  لخظــؾةختيــار الستغيــخ التؾضــيحي الثــاني نعيــج الا الخطــهة الثاةيــة: 
خيقــة عشــج عــجم معشؾيــة أي متغيــخ فــي الاختيــار خظــؾات ىــحه الظ بنتبــا وذلــػ لتحجيــج ححفــو مــؽ السعادلــة أو إبقــاءه فييــا، ويــتؼ التؾقــم  الأولــىالــحي اختيــخ فــي الســخة 

 . الأمامي، وعيحا الأسلؾب يسكؽ الاستسخار إلى أن نرل إلى الشسؾذج الشيائي
                                                 classification of data .ترنيف البياةات 4
وان لجيشا بيانات مؽ نؾ  ثشائي  n2( ىي 8وان عجد السذاىجات مؽ الشؾ  )  n1( ىي 2( وان عجد السذاىجات مؽ الشؾ  )nلشفخض ان لجيشا عيشة بحجؼ ) 
(binary( وكانت لجيشا ترشيف البيانات كسا مبيؽ في الججول رقؼ )0282( الآتي: )اليبيل،8) 

 ( يبين ترنيف البياةات1جدول رقم )
 البياةات الثنائية (0) (1)

A12 A11 (0) 
A22 A21 (1) 

 دقة الترشيف تحدب بالذكل الآتي:  وتكؾن معاييخ الترشيف بالذكل الآتي:
)  دقةالترشيف

       

 
)                                                                                     (80)    

 وعالتالي يسكؽ حداب مةيار خظأ الترشيف بالذكل الآتي:
مةيار خظأ الترشيف ةدق الترشيف                                                                             (82) 
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 الجاةب التطبيقي.5
، حيــــــــــــــــــــث أن عــــــــــــــــــــجد                                            تــــــــــــــــــــؼ اخــــــــــــــــــــح البيانــــــــــــــــــــات مــــــــــــــــــــؽ السؾقــــــــــــــــــــع العــــــــــــــــــــالسي للبيانــــــــــــــــــــات

فسرــــــــــــــشم إلــــــــــــــى مجســــــــــــــؾعتيؽ )السجسؾعــــــــــــــة الأولــــــــــــــى   ( ، إمــــــــــــــا الستغيــــــــــــــخ السعتســــــــــــــج      عيشــــــــــــــة ) ( و بحجــــــــــــــؼ  الستغيــــــــــــــخات التؾضــــــــــــــيحية )
( ، تــــــــــؼ تظبيــــــــــق التحليــــــــــل التسييــــــــــدي علــــــــــى ىــــــــــحه البيانــــــــــات باســــــــــتخجام بخنــــــــــامجي 8( و)السجسؾعــــــــــة الثانيــــــــــة يخمــــــــــد ليــــــــــا بــــــــــالخمد2يخمــــــــــد ليــــــــــا بــــــــــالخمد 

SPSS  وR. 

 5-1 اختيار متغيرات الدالة التمييزية:
 قبل اختبار معشؾية الستغيخات تؼ إجخاء التحليل الإحرائي للتعخف على عجد مذاىجات في  كل مجسؾعة:    

 عدد المذاهدات المجاميع
 56 2السجسؾعة الأولى 
 44 8السجسؾعة الثانية 

 100 السجسؾ 
 Roy-Boseطريقة   .1

( ثـؼ نجـج T( لإيجـاد قيسـة )7نظبـق السعادلـة ) اتبؾس ولسعخفة معشؾية أو عـجم معشؾيـة الستغيـخ -لـخوي لغخض تذخي  الستغيخات السعشؾية نلجأ إلى إيجاد حجود الثقة 
علــى احتــؾت حــجود الثقـة علــى الرـفخ معشــى ذلــػ ىـؾ عــجم وجـؾد أىسيــة لـحلػ الستغيــخ ،وىكــحا يـتؼ تظبيــق ىـحه الظخيقــة  ، إذا (8حـجود الثقــة وذلـػ بتظبيــق السعادلـة )

( معشؾيتيــا بيــحه الظخيقــة اذا                      )حيــث أعيــخت الستغيــخات ( يؾضــح معشؾيــة أو عــجم معشؾيــة الستغيــخات 2الستغيــخات، والجــجول رقــؼ ) جسيــع
   . جانت حجود الثقة لجييا لا تداوي الرفخ

 بهس-( اختيار متغيرات الدالة التمييزية باستخدام حدود الثقة لروي 2الجدول )
 المتغيزات لزوي بوص حذود الثقة المعنوية

    a1<0.125111>0.07467- معنويغير 

    a2<-1.202076>6.41849- يغير معنو 

    a3<-1.059996>3.13536- غير معنوي

    a4<1.06869> 0.24619 معنوي

    a5<2.044696>3.49555 معنوي

    a6<2.5275201>1.35870 معنوي

    a7<3.546078>2.975725 معنوي

    a8<1.643743>0.79253 معنوي

    a9<1.360797> 0.55016 معنوي

     a10<4.99863>2.982409 يغير معنو

     a11<0.083642>0.129438- غير معنوي

     a12<0.005873>0.11501- غير معنوي

 ( T-Test)  طريقة اختبار .2
ويتؼ ذلػ عؽ طخيق اختبار الفخضية:لاختبار معشؾية الستغيخات  tتؼ استخجام اختبار      

0 1

0 1

0 :

:

i i

i iA

H

H

 

 





السحدؾعة  t( ندتخخج قيسة 9وعالاعتساد على السعادلة ) 

 ( أي أن:n1+n2-2( ودرجات حخية )0.05الججولية تحت مدتؾى معشؾية ) tونقارنيا مع قيسة 
tab.t(

 

 
 ،n1+n2-2(= 1.96 

عيــخت ييــو القيســة السحدــؾعة اجبــخ مــؽ القيســة الججوليــة أي تــخفض فخضــية العــجم  (              ,   ,  الستغيــخات جــل مــؽ اننلاحــ   دنــاهومــؽ الجــجول أ 
 وتقبل الفخضية البجيلة، إما باقي الستغيخات فقج تؼ إىساليا. 

 t( يبين ةتائج اختبار 3)رقم  الجدول
         

-0.221    

-0.469    

-1.351    

-3.410*    

-5.552*    

-1.431    

-3.289*    
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-10.874*    

-6.312*    

-5.597*     

-0.885     

-1.468     

 المركبات الرئيدية: .3
 ,1.549 ,3.094مؽ الؾاحج وكالاتي  )مخكبات رئيدية، حيث كانت قيؼ الجحور السسيدة ليحه السخكبات اجبخ  2( أدناه أن تؼ تكؾيؽ 4نلاح  في الججول رقؼ ) 

( على التؾالي، إذ تؼ تسييد الستغيخات السوثخة في كل مكؾن رئيدي مؽ خلال مرفؾفة الستجيات السسيدة، ،حيث يتؼ اختيار ىحه القيؼ 1.010 ,1.113 ,1.317
 (.                           ( حتى تكؾن ذات تأثيخ معشؾي، وعحلػ تؼ اختيار الستغيخات2.2عشجما تكؾن اجبخ او تداوي )

 (: المركبات الرئيدية4الجدول رقم )

 
 Forward Selection methodطريقة الاختيار المامي                                .2

 2الشسؾذج. نلاح  في الججول رقؼ تبجأ ىحه الظخيقة، كسا أشخنا سابقا، بجون إي متغيخ تؾضيحي، ويتؼ استبعاد القيؼ التي ليذ ليا تأثيخ معشؾي على 
في الخظؾة الثانية. وفي الخظؾة     ( بالإضافة إلى الستغيخ)  ( في الخظؾة الأولى وفي الخظؾة الثانية تؼ اختيار الستغيخ )  أدناه أنو تؼ تخشيح الستغيخ )

 السيسة في بشاء الجالة التسييدية. (           (. وعحلػ تؼ اختيار الستغيخات )  الثالثة والأخيخة تؼ إضافة الستغيخ )
 (:المتغيرات المعنهية بطريقة الاختيار المامي5الجدول رقم )

 
 Backward Elimination Method                           أسلهب الحذف العكدي            .3
خ على الشسؾذج. ان طخيقة الححف العكدي ىي عكذ طخيقة الاختيار الأمامي، تبجأ بكل الستغيخات التؾضيحية في الشسؾذج ويتؼ استبعاد الستغيخ الحي لا يوث 

وفي     لثانية تؼ استبعاد الستغيخ متغيخاع وفي الخظؾة ا 80أدناه أنو في الخظؾة الأولى تؼ إدخال جسيع الستغيخات قيج الجراسة وعجدىا  6ويلاح  مؽ الججول رقؼ 
 ( التي أثبتت معشؾيتيا وفقا ليحه الظخيقة.                و)ؾلا إلى الخظؾة الثامشة حيث تؼ اختيار الستغيخات )   الخظؾة الثالثة تؼ استبعاد الستغيخ 

 (: المتغيرات المعنهية بطريقة الحذف العكدي6جدول رقم )
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 المتدرج:ر ةحداطريقة الا  .4

(          حيث تؼ اختيار الستغيخات ) الأماميتبيؽ ان ىحه الظخيقة مذابية تساما لظخيقة الاختيار لتحجيج أفزل الستغيخات السوثخة على الستغيخ السعتسج 
 السيسة في بشاء الجالة التسييدية.

 : بناء الدالة التمييزية 5-2
 :يةجالة التسييد ال بشاء في والتي أعيخت معشؾيتيا في جسيع الظخائق سؾف نقؾم باستخجاميا بعج التعخف على الستغيخات السيسة 

         التحليل التمييزي بالاعتماد عل  اختبار .  1
 )بؾس بالاعتساد على الستغيخات  -روي يتؼ بشاء الجالة التسييدية في  4, 5, 6, 7, 8, 9, )10x x x x x x x  التي اعيخت معشؾيتيا ويتؼ ذلػ حدب

 :السعادلة
       

   (  
   

   
   

) 
 

 أعلاه: التحليل التسييدي على جسيع الظخائق  السحكؾرة بنجخاءسؾف نقؾم  

α  

[
 
 
 
 
 
 

      
       
        
       
       
       
      ]

 
 
 
 
 
 

                                                                              

  tالتحليل التمييزي بالاعتماد عل  اختبار  .2 
 .tالتي تؼ اختبارىا باختبار  (x4,x5,x7,x8,x9,x10)تؼ حداب الجالة التسييدية اعتسادا على الستغيخات 

α  

[
 
 
 
 
 
       
       
      

       
       
       ]

 
 
 
 
 

                                                                     

 t( يتؼ بشاء الجالة التسييدية بالاعتساد على متغيخات السعشؾية لاختبار αومؽ خلال قيسة )
 المركبات الرئيدية.التحليل التمييزي بالاعتماد عل  3

 (x4,x5,x6,x7,x8,x9,x10,x11)تؼ حداب الجالة التسييدية اعتسادا على الستغيخات

 
 التحليل التمييزي بالاعتماد عل  طريقة الاختيار المامي   .4
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   جانت الجالة التسييدية ليا: الأماميطخيقة الاختيار وفي 
 

α =[
      
      
      

]               9   +0.0267   +0.4229     

 التحليل التمييزي بالاعتماد عل  أسلهب الحذف العكدي       .5
 الاختيار العكدي تؼ تكؾيؽ الجالة التسييدية كالاتي:وفي طخيقة 

α  

[
 
 
 
 
      
       
       
       
      ]

 
 
 
 

                                              +1.2714               

 الانحدار المتدرج . التحليل التمييزي بالاعتماد عل 6

 جانت الجالة التسييدية ليا: الأماميوفي طخيقة الاختيار التجريجي  تبيؽ ان ىحه الظخيقة مذابية تساما لظخيقة الاختيار   
        9   +0.0267   +0.4229    

 

البيانات )شفت ضسؽ السجسؾعة الأولى او السجسؾعة مؽ الججول أدناه نلاح  في الجالة التسييدية لجسيع الستغيخات ان الشدب الس ؾية لجقة الترشيف تعشي كؼ مؽ 
مذاىجة )شفت بذكل )حيح مؽ مجسؾ    44( في طخيقة الخوي بؾس نجج ان 7الثانية او )شفت بذكل خاطئ لسذاىجات الستغيخ السعتسج ومؽ خلال الججول )

% 11.2السجسؾعة الثانية وان دقة الترشيف بلغت  )شفت على )شفت ضسؽ 44مذاىجة مؽ مجسؾ   48مذاىجة )شفت ضسؽ السجسؾعة الاولى وان  25
وفي  ، %82.2% وىحا يعشي ان احتسال خظأ الترشيف 12.2نجج دقة الترشيف بلغت  tوفي اختبار  ، %80.2وىحا يعشي ان احتسال خظأ الترشيف 

وفي طخيقة الاختيار الامامي وطخيقة الانحجار  ،%82.2% وىحا يعشي ان احتسال خظأ الترشيف 14.2السخكبات الخئيدية بلغت دقة الترشيف الرحيحة 
% وىحا 12.2وفي طخيقة الححف العكدي دقة الترشيف بلغت  ، %84.2% وىحا يعشي ان احتسال خظأ الترشيف 15.2الستجرج  نجج دقة الترشيف بلغت 

 دبيا وىحا دليل على كفاءة الظخائق السدتخجمة .نلاح  ان ندبة الخظأ لجسيع الظخائق متقارعة وقليلة ن ، %82.2يعشي ان احتسال خظأ الترشيف 
 يبين ةدب الترنيف (:7جدول )

  
 الاستنتاجات:

 . طخيقة الاختيار الأمامي مذابية تساما لظخيقة الاختيار الستجرج في تحليل الانحجار والتحليل التسييدي.8
ــــــــــــخوي  .0 ــــــــــــة ل ــــــــــــة حــــــــــــجود الثق ــــــــــــيؽ طخيق ــــــــــــخ ب ــــــــــــات الخئيدــــــــــــية-لا يؾجــــــــــــج اخــــــــــــتلاف كبي ــــــــــــؾس وعــــــــــــيؽ السكؾن ــــــــــــة  ب ــــــــــــت معشؾي ــــــــــــث ان الظــــــــــــخيقتيؽ اثبت حي

 بظخيقة السخكبات الخئيدية.    والاختلاف الؾحيج ىؾ اضافة الستغيخ  (                      الستغيخات)
جـــــــــــجاع  ةميســــــــــ اتستغيــــــــــخ ىـــــــــــحه ال فــــــــــي جسيـــــــــــع الظخائــــــــــق السدــــــــــتخجمة وىـــــــــــحا دليــــــــــل علــــــــــى ان ات معشؾيتيــــــــــتـــــــــــأثب (x4,x5,x8) اتالستغيــــــــــخ  انلــــــــــؾح   .2

 لؼ تغيخ معشؾيتيا في كل الظخائق وىحا يعشي ان ىحه الستغيخات  يخ ميسة . (x1,x2,x3. وان الستغيخات )وذات تأثيخ كبيخ
 لسدتخجمة..نلاح  ان جسيع الشتائج الترشيف متقارعة وقليلة ندبيا يعشي ذلػ كفاءة الظخائق ا4
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Building Discriminate Function-Review- 
 

Nada Nizar Muhammad     Naglaa Saad Ibrahim             Zaid Tariq Saleh 

Department of Statistics and Informatics, College of Computer science and Mathematics, University of Mosul, Mosul, Iraq 

Abstract :Discriminant Analysis has been widely used to classify data into subgroups based on certain criteria. The 

classification process depends on choosing any variable that shows a statistical significance, then use the selected variables 

to build the discriminant function. In order to investigate the statistical significance of the variables in our data, we used 

Roy-Bose procedure for finding confidence intervals and t-test, which is one of the popular variable-selection methods in 

discriminant analysis. In addition, some other variable-selection techniques has been employed, namely, Forward-

Selection, Backward-Selection, and Stepwise-Selection methods, which are usually used to select variables in linear 

regression analysis. Furthermore, a principal component analysis has been carried out for the purpose of choosing the 

variables with high statistical significance. The selected variables have been used to build the discriminant function. 

Keyword: discrimination process,Roy-Bose boundary confidence method ,T-test method ,forward check method ,Reverse 

elimination method ,Stepwise regression method 

 


